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l Entity Linkingでは知識ベースに存在しないよう
な未知のエンティティの扱いが難しく，既知の
エンティティと同名で言及されるものも存在

本研究の目的：
このような例を同名異義な未知エンティティと定義
付け，Wikipediaに登録される前にTwitterなどの
テキストストリームから検知する
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l 文脈，トピック，分散表現，検索クエ
リといった情報を用いて新聞記事から
未知エンティティを発見する

同名異義な未知エンティティの存在を考慮
していない

外れ値検出手法を利用した新語義の検出
[新納+, 12]
l WSDにおいて未知の語義は外れ値であ
るとし．外れ値検出の手法（LOF）を
用いる

予めkを決めてLOF値のtop-k用例を検出
するので，未知語義文の数がkより多い
場合に対応できない

l ユーザは未知エンティティに対しSNSへ
の投稿やWebでの検索行動を取ると仮定

l そこで既存の素性に加え，以下のような
様々なWeb上の手がかりを用いる
ü Twitter等の時系列データのバースト
ü 検索エンジンのクエリ頻度
ü WikipediaのPageView

l これらを用いてテキストストリーム上か
らリアルタイムな検出を行う（予定）

データセット

実験

Wikipedia に追加されるエンティティには GO (言語) のような
新たに出現・話題になったものだけでなく，駅名など単にマイナー
なものも含まれるため，下記手順で検出対象のエンティティを収集

① 記事が登録されてから10日以内のPageViewを記事別に集計
② 集計値が高いものから人手で未知エンティティを抽出
③ 対象エンティティの語句を含むツイートを記事登録から10日前
の間で100件取得

内容語w2vにおいての各ツイートの最大類似度をヒストグラム化

火星の人の映画，邦題
が「オデッセイ」なん
だって～ なんで変え
たの？(・_・;)

Exploring Multiple Feature Spaces 
for Novel Entity Discovery [Wu+, 16]

提案手法

関連研究 アプローチ

l評価データ
Ø 21の語句に対応するWikipedia文を計1,171件用意した

l 比較手法
Ø 比較手法として，文同士のコサイン類似度を算出し，全ての
比較対象の文との類似度が閾値を下回れば検出する手法を用いる
[Shen+, 2012; Li+, 2013; and others]

また，各手法の文のベクトル表現については
内容語/名詞 BoW，内容語/名詞 word2vecの平均を用いる

Wikipediaでエンティティの語句をアンカーテキストとして含む文
例：「J・ムーバーはオデッセイ などに代表される...」

ツイートへのラベル付与の内訳

ツイートからの新エンティティの検出結果 ツイート事例と最大類似度

[新納+, 12]のLOFを用いて文ごとにLOF値を算出し閾値で判定

対象エンティティは21件
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火星の人の映画，
邦題がオデッセイ
なんだって...

閾値と比較

未知 既知…

対象未知 578
その他 1,008

514
2,100

未知

既知
計

ベクトル化

LOF値の計算

対象未知

その他

既知

cos (F,recall) LOF (F,recall)
内容語BoW (0.771, 0.945) (0.770, 0.901)
名詞BoW (0.812, 0.945) (0.805, 0.927)
内容語w2v (0.848, 0.985) (0.854, 0.969)
名詞w2v (0.843, 0.953) (0.849, 0.961
全て正例 (0.861, 1.000)


